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背景简介

数据挖掘项目实战



背景简介

什么是kaggle？
Google：

Kaggle is a platform for predictive modelling and analytics 

competitions in which statisticians and data miners compete to 

produce the best models for predicting and describing the 

datasets uploaded by companies and users.

• 1.Find a competition

• For learning

• For prizes and points

• 2.Build your model

• 3.Submit your entry
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背景介绍

• Kaggle网址：https://www.kaggle.com

• 入门比赛：
– Getting Started

– Playground

• 比赛类型：
– 传统Business

– 图像识别AI

• 相关教程：
– Code: R, Python

– Data analysis and visualization

– Statistics
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https://www.kaggle.com/


背景介绍
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应用层

基础层

技术层

搜索 ...无人驾驶

机器学习算法

交通数据购物数据

云计算 大数据

...
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总体思路

数据挖掘项目实战



总体思路
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21 3 54 6

提出问题 理解数据 数据清洗 构建模型 模型评估 方案实施

对数据、需求或
目标进行分析，
进行一些必要的
探索，如了解数
据的大致结构、
数据量、各特征
的统计信息、整
个数据质量情况、
数据的分布情况
等。为了更好体
现数据分布情况，
数据可视化是一
个不错方法。

如存在缺失数
据、数据不规
范、数据分布
不均衡、存在
奇异数据、有
很多非数值数
据、存在很多
无关或不重要
的数据等等。

因此在实际选
择时，一般会
选用几种不同
方法来训练模
型，然后比较
它们的性能，
从中选择最优
的这个。

如果我们对模型
的测试结果满意，
就可以用此模型
对以后的进行预
测；如果我们测
试结果不满意，
我们可以优化模
型。

有监督学习问题，
还是无监督问题？
如果是有监督学
习，那么是分类
问题还是回归问
题？
如果是有监督学
习，需要处理的
标签数量有多少？
维度有多少？
存在数据不平衡
问题吗？

…
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实战演练

数据挖掘项目实战



提出问题
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我们研究的问题是：

什么样的人在泰坦尼克号中更
容易存活？

Titanic: Machine Learning from Disaster



理解数据
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• 如何解决？
– 让正负样本在训练过程中拥有相同的话语权

– 采样：上采样（Oversampling）和下采样（Undersampling）

– 数据合成方法：SMOTE、Borderline-SMOTE、ADASYN

– 加权

– 一分类（正负样本极不平衡的场景）：One-class SVM

• 如何选择？
– 在正负样本都足够多且比例不是特别悬殊的情况下，考虑采样或者加权的方法

– 在正负样本都非常之少的情况下，采用数据合成的方式

– 在负样本足够多，正样本非常之少且比例及其悬殊的情况下，考虑一分类方法

数据不均衡问题



理解数据
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有监督、不存在数据不平衡问题



理解数据
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理解数据
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• 有4列数据有缺失值
• 船舱号（Cabin）里

面数据总数是295，缺
失了1309-
295=1014，缺失率
=1014/1309=77.5%

• 为后续数据清洗指明方
向



数据清洗
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• 数据清洗
– 发现并纠正数据文件中可识别的错误的

最后一道程序，包括检查数据一致性，

处理无效值和缺失值等。

• 选择研究问题需要的数据

• 方便数据分析

• 缺失数据进一步处理

• 方便数据计算

• 发现更多有价值的信息

• 异常值处理使其符合定义范围



数据清洗
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• 字符串类型缺失值处理
• 数据类型缺失值处理



特征工程
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• 什么是特征工程？

• 特征工程就是最大限度地从原始数据中提取特征以供机器

学习算法和模型使用

• Feature Engineering is manually designing 

what the input x’s should be.



特征工程

18

• One-hot编码

– 发现并纠正数据文件

中可识别的错误的最

后一道程序，包括检

查数据一致性，处理

无效值和缺失值等。

特征表达

原始数据

数据预处理

特征选择&
特征提取

构建模型

特征工程处理方法



特征工程
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分类数据特征表达：性别



特征工程
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登船港口 客舱等级



特征工程
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姓名



特征工程
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客舱号 家庭类别



特征工程
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• 特征选择 feature Selection
– 单纯地从提取到的所有特征中选择部分特征作为训练集特征

– 方法：Principal Component Analysis(主成分分析)、

Singular Value Decomposition(奇异值分解) 、

Sammon's Mapping(Sammon映射)

• 特征提取 feature extraction
– 从一个维度空间映射到另一个维度空间，本质上是降维

– 方法：Chi-squared test(卡方检验)、information gain(信

息增益)、 correlation coefficient scores(相关系数)

• 相同点和不同点
– 效果相同：减少特征数据集中的属性(或者称为特征)的数目

– 特征提取：通过属性间的关系，如组合不同的属性得新的属性，改

变了原来的特征空间；

– 特征选择：是一种包含的关系，没有更改原始的特征空间。



特征工程
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• 特征提取结果 (correlation coefficient scores)



特征选择
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• 特征选择结果



构建模型
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提出问题

理解数据

数据清洗

构建模型

模型评估

方案实施

1.采集数据
2.导入数据
3.查看数据集信息
describe描述统计信息
info发现缺失数据

1.数据预处理
缺失值填充fillna
删除缺失值dropna
2.特征工程
特征提取：
One-hot编码
(get_dummies)
map函数（series）
特征选择：相关系数法

训练数据
train.csv

训练集
80%

测试集
Test.csv

验证集
20%

构建模型 评估模型

构建模型



构建模型
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训练数据和测试数据
训练模型



模型评估
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提出问题

理解数据

数据清洗

构建模型

模型评估

方案实施

1.采集数据
2.导入数据
3.查看数据集信息
describe描述统计信息
info发现缺失数据

1.数据预处理
缺失值填充fillna
删除缺失值dropna
2.特征工程
特征提取：
One-hot编码
(get_dummies)
map函数（series）
特征选择：相关系数法

1.训练数据和测试数据
train_test_split
2.机器学习算法: Sklearn

Score 



方案实施
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方案实施
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提出问题

理解数据

数据清洗

构建模型

模型评估

方案实施

1.采集数据
2.导入数据
3.查看数据集信息
describe描述统计信息
info发现缺失数据

1.数据预处理
缺失值填充fillna
删除缺失值dropna
2.特征工程
特征提取：
One-hot编码
(get_dummies)
map函数（series）
特征选择：相关系数法

1.训练数据和测试数据
train_test_split
2.机器学习算法: Sklearn

Score 

1.提交结果到kaggle
2.报告撰写
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参考文献
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知人者智，自知者明。

胜人者有力，自胜者

强。知足者富。强行

者有志。不失其所者

久。死而不亡者，寿。

道德经


